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ABSTRAK

Penelitian ini mengembangkan model Convolutional Neural Network
(CNN) menggunakan TensorFlow untuk mendeteksi penyakit pada pohon pisang,
yang disimpan dalam format h5 dan dikonversi menjadi TensorFlow Lite (TFLite)
untuk diimplementasikan dalam aplikasi Android. Dataset yang digunakan berasal
dari Banana Disease Recognition Dataset di Kaggle terdiri dari 408 gambar dengan
7 kelas penyakit yang berbeda. Melalui augmentasi data, jumlah gambar meningkat
menjadi 1.211 untuk melatih model CNN yang dirancang dengan beberapa lapisan
konvolusi, pooling, dan fully connected untuk klasifikasi. Model ini dilatih dengan
pembagian data 55% untuk pelatihan, 15% untuk validasi, 15% untuk pengujian,

dan 15% untuk pengujian peer kelas.

Model CNN memiliki beberapa'lapisan konvolusi dan pooling serta fully
connected untuk klasifikasi, mencapai akurasi 96% pada data uji dengan nilai loss
12%. Aplikasi Android yang dihasilkan memungkinkan prediksi langsung pada
perangkat mobile, menyediakan alat yang efisien untuk pemantauan penyakit

tanaman.

Kata Kunei: CNN, TensorFlow, TFLite, Aplikasi Android, Deteksi

Penyakit Tanaman.
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ABSTRACT

This study developed a Convolutional Neural Network (CNN) model using
TensorFlow to detect diseases in banana trees, which was stored in h5 format and
converted to TensorFlow Lite (TFLite) for implementation in Android applications.
The dataset used comes from the Banana Disease Recognition Dataset in Kaggle
consisting of 408 images with 7 different disease classes. Through data
augmentation, the number of images increased to 1,211 to train a CNN model
designed with multiple layers of convolution, pooling, and fully connected for
classification. The model is trained with data sharing of 55% for training, 15% for

validation, 15% for testing, and 15% for peer testing.

The CNN model has multiple layers of convolution and pooling as well as
fully connected for classification, achieving 96% accuracy on test data with a loss
value of 12%. The resulting Android app allows for immediate prediction on mobile

devices, providing an efficient tool for monitoring plant diseases.

Keywords: CNN, TensorFlow, TFLite, Android Application, Plant Disease

Detection.
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